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Introdução

. Aprendizagem de máquina requer uma grande   
quantidade de dados etiquetados.

. Um problema comum e de grande interesse acadêmico e 
prático é a classificação, isto é, a partir das características 
de uma amostra identificar a qual classe ela pertence



Problema
• No mundo real, é comum que uma das classes presente 

na base dados seja muito mais abundante que outra, eg., 
uma base referente a transações de cartão de crédito 
possui dezenas se não milhares de transações legítimas 
para cada transação fraudulenta.

• Em virtude disso o modelo resultante é muito melhor em 
classificar a classe dominante em detrimento às outras 
classes, seguindo nosso exemplo, se a base possui 999 
transações legítimas e apenas 1 transação fraudulenta 
basta ao modelo classificar todas como legítimas para 
atingir 99.9% de acerto e ainda assim ser incapaz de 
fazer a tarefa para a qual foi concebido.



Técnicas de Solução
.Entre as principais técnicas de solução destacam-se aquelas que 
alteram a amostragem de dados (reduzindo as amostras da classe 
majoritária ou gerando amostras das classes minoritárias) e as que 
alteram a penalização do classificado face ao tipo de erro que este 
comete.

.A seguir exploramos uma técnica para cada um dos dois métodos o 
SMOTE, que gera amostras sintéticas da classe minoritária a partir do 
dataset e uma Random Forest com pesos inversamente proporcionais 
à abundância da classe.

.Para aferir resultados utilizamos dois datasets acadêmicos e a 
técnica  de validação cruzada, que consiste em dividir os dados em k 
grupos distintos, em seguida utilizar k-1 grupos para treino 
avaliando-se o resultado no grupo restante em seguida repetindo o 
processo k vezes, alternando o grupo que é deixado de fora do treino. 
Também efetuamos o treino sem correção para efeito de 
comparação.



Dataset 1 - Resultados



Dataset 2 - Resultados

Avaliando os Resultados, notamos grande diferença entre 
os três modelos treinados e 

Tabela 3 - AUC

Tabela 4 - Acurácia



Conclusão

Avaliando os Resultados, notamos grande diferença entre 
os três modelos treinados.

.Apesar de as técnicas aumentarem a taxa de exemplos da 
classe majoritária classificados erroneamente classificados 
na classe minoritária o vantagem de classificarem 
corretamente a classe minoritária com mais frequência, 
pode, em virtude das regras inerentes ao contexto no qual o 
problema se insere, sobrepujar o efeito deletério do 
aumento de erros.


